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З кожним роком стрімко зростає інформаційна лавина, що надходить з науки, бізнесу, соціальних мереж та інших джерел. На перший погляд, вичерпну інформацію про будь-який об’єкт можна знайти просто і швидко, однак для виявлення дійсно корисної інформації, навіть експерту в певній галузі необхідно докласти чимало зусиль, адже він повинен не лише проаналізувати великі масиви інформації, визначитися із вибором оптимальних для вирішення конкретної задачі методів та алгоритмів, виходячи як із своїх знань і досвіду, так і знань, що містяться у даних, що аналізуються. 

Широкий клас методів моделю​вання, прогнозування і керування, які також спрямовуються на боротьбу з невизначеностями, ґрунтується на байєсівському підході. Використання мереж Байєса для аналізу процесів різної природи, діяльності людини та функціонування технічних систем дозволяє враховувати та використовувати будь-які вхідні дані – експертні оцінки та статистичну інформацію. Змінні, що використовуються у мережах, можуть бути як дискретними, так і неперервними, а характер їх надходження при аналізі та прийнятті рішення може бути як в режимі реального часу, так і у вигляді статистичних масивів інформації та баз даних. Завдяки представленню взаємодії між факторами процесу у вигляді причино-наслідкових зв’язків в мережі досягаються максимально високий рівень візуалізації та, як наслідок, чітке розуміння суті взаємодії факторів процесу між собою. Саме це відрізняє мережі Байєса від інших методів інтелектуального аналізу даних і робить їх застосування особливо корисним при вирішенні таких складних задач, як  оцінювання платоспроможності фізичних осіб – позичальників банку.
В ході розв'язку даної задачі дослідники стикаються з проблемою обробки великих масивів даних, що не можуть біти опрацьовані іноді не тільки вручну, але навіть такими на перший погляд таким ефективним інструментом як Excel із використанням VBA. Одним із ефективних засобів, що відповідають сучасним вимогам щодо обробки великих обсягів даних є програмне забезпечення SAS Enterprise Miner 13.2 на основі ядра системи SAS Foundation 9.4. Цей програмний засіб реалізує алгоритми машинного навчання, такі як нейронні мережі, кластерний аналіз, дерева рішень, ансамблі моделей, метод посилення слабких класифікаторів, мережі Байєса, регресійний аналіз та інші. Перевагою цього рішення є масштабованість відповідно до розміру бізнес-проблем підприємства та можливість робити дійсно великі обчислення через мережу Інтернет в центрі обробки даних SAS в Германії або США. 
Для побудови мереж Байєса в SAS Enterprise Miner 13.2 застосовується  процедура HPBNET – високопродуктивна процедура, яка відноситься до класу сучасних високопродуктивних багато потокових методів інтелектуального аналізу даних (HPDM, High Performance Data Mining), що дозволяє будувати мережу Байєса на основі вхідних даних. Процедура HPBNET реалізує різноманітні типи мереж Байєса, такі як наївна мережа Байєса, дерево доповнена мережа Байєса (Tree-Augmented Network – TAN), наївна збільшена мережа Байєса (BAN), структура батько-дитина (Parent-Child – PC) та ковдра Маркова (Markov Blanket). Процедура HPBNET робить вибір змінних на основі проведення незалежних тестів, а також автоматично обирає найкращу модель. Окрім цього створює код кроку даних, що в подальшому використовується для їх скорінгування.

Тому для вирішення задачі оцінки платоспроможності фізичних осіб-позичальників банку у відповідній системі підтримки прийняття рішень було використано процедуру HPBNET як один із оптимальних варіантів побудови мережі Байєса у вигляді ковдри Маркова (MB – Markov Blanket). В якості вхідних даних використано набір даних HMEQ, що містить інформацію щодо дефолту клієнтів банку, що отримали кредит.

BAD – цільова змінна, що може приймати наступні значення:

· BAD=1 – клієнт не повернув кредит;

· BAD=0 – клієнт повернув кредит.
CLAGE – місяців з моменту отримання кредиту клієнтом банку, якщо відкритих кредитів декілька, то розглядається, той, що виданий першим.

CLNO – кількість відкритих кредитних ліній.
DEBTING – співвідношення заборгованості по кредитам до місячних надходжень клієнта.
DELINQ – кількість непогашених кредитів.

DEROG – кількість заяв о порушеннях.

JOB – посада, яку посідає клієнт за місцем роботи.
LOAN – розмір кредиту за яким звернувся клієнт.

MORTDUE – кількість відкритих іпотечних кредитів у клієнта.

NINQ – кількість звернень від клієнта на отримання кредиту за останній час.

REASON – причина звернення за кредитом. Змінна приймає значення:

· REASON=DebtCon – вирішення фінансових проблем.
· REASON=HomeImp – вирішення проблем пов’язаних із житлом.

Код програми має вигляд:
proc hpbnet data=sampsio.hmeq indeptest=MI mialpha=0.2 structure=MB nbin=5 missingint=IMPUTE missingnom=LEVEL;

target Bad;

input Reason Job Delinq Derog Ninq / level=NOM;

input Loan Mortdue Value Yoj Clage Clno Debtinc / level=INT;

output network=network;

run;

proc print data=network noobs label;

var _parentnode_ _childnode_;

where _type_="STRUCTURE";

run;

Результат:

Parent        Child

 Node         Node

BAD           DELINQ

NINQ         DELINQ

BAD           DEROG

DELINQ    DEROG

NINQ         DEROG
Отже, в результаті виконання досить невеликого програмного коду отримано шукану структуру мережі Байєса (рис. 1).
Рис. 1. Структура мережі Байєса у вигляді ковдри Маркова, для визначення платоспроможності клієнта

Як можна побачити з отриманих результатів з десяти потенційно важливих для аналізу змінних дійсно на прийняття рішення щодо кредитоспроможності клієнту впливає три, при чому змінна “Кількість звернень на отримання кредиту” здійснює вплив опосередковано через інші змінні, що абсорбують в собі відповідну частку інформації від вершини-нащадка. 
Необхідно відзначити, що в загальному випадку інструментарій компанії SAS використовується в ТОП 30 банків України, при чому в багатьох випадках як система швидкої обробки кредитних заявок у вигляді автоматизованих системам як при автоматичному прийнятті рішень, так і в якості рекомендаційної системи кредитного операціоніста.
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